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© Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.
@ Estimar un modelo por MCO.
@ Guardar los modelos estimados en la tabla de modelos.

© Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

© Ejemplo 5.2.3. Gréficos.
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© Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.
@ Estimar un modelo por MCO.
@ Guardar los modelos estimados en la tabla de modelos.
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Enunciado.

Abre el fichero pollo.gdt.
a. Estima un modelo en el que el consumo de pollo depende linealmente de la
renta y las variables precio de pollo y cerdo. Guarda los resultados como icono.

b. Obtén el grafico de los residuos contra todas las variables precio contenidas en
el fichero.

c. Anade la variable precio de ternera al modelo de regresion anterior. Reestima
el modelo y guarda los resultados como icono.

d. Guarda los resultados de los modelos en la tabla de modelos.

e. Obtén la matriz de varianzas y covarianzas del estimador MCO del dltimo
modelo estimado.

f. Interpreta los resultados. Guarda la sesién como pollo5.2.1.
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Modelo I:

Yi=P1+ 02 X2+ P X3 + fu Xy +uy t=1,2,...,23

Para estimar los coeficinetes del modelo se pincha en

Modelo - Minimos cuadrados ordinarios

En la barra de dialogo que aparece, se elige Y como variable dependiente y
X2,X3y X4 como regresores.
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Tabla de resultados de la estimacién.

23)

valer p

Z.08e-09
0.0o02
0.0028
0.0118

7.372950
1.9%96820
0.926651
1.45e-11
100. 6885
101.8308
0.882813

Archivo  Editar  Contrastes  Guardar  Gréficos  Andlisis  LaTel
Modelo 1: MCO, usande las observaciones 1980-2012 (T =
Variable dependiente: Y
Coeficiente Desv. Tipica  Estadistico t

const 306.6472 3.64960 10.59

H2 0.0108762 0.00238125 4.567

%3 -13.5271 3.94924 -3.425

H4 4,35138 1.56327 z.784
Media de la whle. dep. 309.66357 D.T. de la vble. dep.
Suma de cuad. residucs 75.75855 D.T. de la regresién
R-cuadrade 0.9%36653 R-cuadrado corregide
F(3, 19) 93.64503 valor p (de F)
Log-verosimilitud -46.34424  Criterioc de Akaike
Criteric de Schwarz 105.2305 Crit. de Hannan-Quinn
rho 0.562093 Durbin-Watson

*EE
EX
EX
**

Se guarda esta tabla como icono en la sesién.
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

En el meni Graficos de la pagina de estimaciéon podemos obtener graficos de los
residuos contra la variable precio del pollo (X3) y precio del cerdo (X4).

modelo 1
Archivo  Editar  Conbrastes  Guardar lisis  LaTes
Modelo 1: MCO, usande Contra el tiempo
variable dependiente: gréfico de variable estimada y observada 3 Contra ¥
5 Contra ¥2
Correlograma de los residuos
Coeficie Periodograma de los residuos
******************* Grafica Q-0 de los residuns |
const 38.6472 3. 64560 T0.5% 2.08e-00 ***
2 0.0108762 0.00238125 4.567 0.0002 e
®3 -13.5271 3.94824 -3.425 0.0028 bl
Hd 4,35136 1.56327 2,784 0.0118 it
Media de la vble. dep. 39.66957 D.T. de la vble. dep. 7.372950
fuma de cuad. residucs 75.75855 D.T. de la regresién 1.996820
R-cuadrade 0.936653 R-cuadrado corregide 0.9z26651
F(3, 1%) 93.64503 Valer p (de F) 1.45e-11
Log-verosimilitud -46.34424 Criterio de Akaike 100. 6885
Criterio de Schwarz 105.2305 Crit. de Hannan-Quinn 101.8308
rho 0.562093 Durbin-Watsen 0.682813
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Grafico de los residuos contra variable explicativa precio del pollo (X3).

Residuos de la regresion (= Y observada - estimada)

4 T T T T T T T
+
+

residuo
o
T
+

1.6 18 2 2.2 24 2.6 2.8
X3
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Graéfico de los residuos contra variable explicativa precio del cerdo (X4).

Residuos de la regresion (= Y observada - estimada)

4 T T T T T T T T T
+
+
+

residuo
o
+
+
+
+
i

2 25 3 35 4 45 5 5.5 6 6.5
X4
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Para obtener el gréfico de los residuos contra la variable precio se han de guardar
los residuos y obtener la grafica desde la pagina principal. Esto es debido a que la
variable precio de la ternera no es una variable explicativa del modelo.

% gretl: modelo 1

Archiva  Editar  Contrastes M Graficos  Andlisis  LaTed
Modelo 1: MCO, 1 90-2012 (T = 23)
Variable depend:
Residuos &l cuadrado
Cod Suma de cuadrados de los residuos Estadistico t valor p
______________ Desviaridn tpica d la regresidn Il
const 3y Fuadado 10.59 2.08e-09 *+*
T*R-tuadrado
X2 [ e 4,567 0,000z R
Log-verosimilitud i
%3 -1 Criterio de informacidn de Akaike -3.425 0.0028 o
x4 1 Criterio de informacidn de Bayes 2.784 0.0118
Criterio de informacion de Hannan-Cuinn
Media de la vwble 5 la vble. dep. . 3T2IED
Suma de cuad. rd _ DefintDuevavariabie.. la regresién 1.996820
R-cuadrado 0.936653 R-cuadrade corregido 0.926651
Fi{3, 19) 93. 64503 Valor p (de F) 1.45e-11
Log-verosimilitud -46.34424 Criterio de Akaike 100. 6885
Criterio de Schwarz 105.2305 Crit. de Hannan-Quinn 101. 8308
rho 0.562093 Durkin-Watson 0.882813
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Una vez guardados los residuos, se obtiene el grafico de interés pinchando

Pilar Gonzélez y Su

Ver - Graficos - Graficos X-Y (scatter)

Archive Herramientas Datos Afisdit  Muestra  Varisble Modelo  Ayuda
pologdt® vista de Ironos 1
D# 4 Nombre de varisble 4 Et

Gréfico de series temporales...

0 const . "
— ¢ Gréficos miltiples 4
- - con mpulses. ..
z % R Estadisticos principsles .
1 %= con factor de separacin...
G i P Matriz de correlacion
i : % con contral...
4 ¥ P Iabulacisn cruzada :
Graficos de caja
s x5 P Componentes principales

Gréfico de caja con factor de separacién..
Grafico Q-Q..
Grafico en 30...,

Distancias de Mahalanobis
Carrelograma cruzado

Anual: Range completo 1990 - 2012

I ~BHLIE: aBED
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Gréfico de los residuos contra variable explicativa precio de la ternera (X5).

uhatl
o
T

e e ST -
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Modelo II:

Yi =081+ P2 X2 + B3 X3y + B4 X4y + 85 X5y +uy t=1,2,...,23

4 gretl: modelo 2 (=)

Archivo  Editar  Conbrastes Guardar Grificos  Andlisis  LaTeR

Modelo 2: MCO, usande las observaciones 19%0-2012 (T = 23)
Variable dependiente: ¥

Coeficiente Dezsv. Tipica Estadistico t Walor p
const 37.2324 3.71770 10.01 8.73e-08 ***
%2 0.00501070 0.0048%287 1.024 0.3194
%3 -15.2793 4.07122 -3.753 0.0015 Ais
X4 4.96023 1.59302 3.114 0.0060 A
X5 1.73757 1.27468 1.363 0.188%6

Media de la vble. dep. 359.66957 D.T. de la vhble. dep. 7.372950
Suma de cuad. residucs 68.663969 D.T. de la regresién 1.953198
R-cuadrado 0.942580 R-cuadrado corregido 0.929821
F(4, 18) 73.87052  valor p (de F) 6.43e-11
Log-verozsimilitud —45.21444 Criterio de Akaike 100.4288
Criterio de Schwarz 106. 1064 Ccrit. de Hannan-Quinn 101.8568
rho 0.450426 Durkin-Watson 1.065034

8in considerar la constante, el valer p mas alte fue el de la variable
2 (X2 L
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

En una sesion de Gretl el icono de Tabla de modelos permanece vacio hasta que
se incorporan expresamente los modelos que queramos en este formato.

T

Informacin ... Conjunta de ... Resumen Carrelacionss

Tabla de mod...

L

Modelo 1

Cerrat
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Para incorporar un modelo a la tabla de modelos, pulsamos su icono con el botén
derecho del ratén y seleccionamos la opcién Aiadir a la tabla de modelos.

gretl: vista de iconos

Informacidn

Escalares

i

Gréfica 2

Pilar Gonzélez y Susan Orbe

OCW 2013

[Pl

Conjunta de ... Resumen Correlaciones Tabla de mod...

b B

Notas Pagina de qr... Me

;}:’TQ!

R

IMostrar

Renombrar
Borrar

Ty
ET.
Q= T

Gréfico 3 Modela 2
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Pinchando en el icono Tabla de modelos se puede ver la informacién que se
guarda del modelo incluido en la tabla asi como el formato.

4

% gretl: tabla de modelos

[ZRENERS 4

Estimaciones de MCO
Variable dependiente: Y
(1)
const 38. 65%*
(3.8650)
X2 0.01088**
(0.002381)
3 2030 SaAE
(3.949)
Hd 4 351AR
(1.563)
n 23
R-cuadrado 0.9367
1nL -46.34
Desviaciones tipicas entre paréntesis
* indica significative al nivel del 10 por ciento
** indica significativo al nivel del 5 por ciento
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Si se guarda el segundo modelo estimado y se mira el contenido de la Tabla de
modelos se puede ver como se afiade la informacién del siguiente modelo.

4 gretl: tabla de modelos

(5 REREREN Il
Estimaciones de MCO
Variable dependiente: Y
(1) (2]
const 38.65%% 37.23%%
(3.650) (3.718)
x2 0.01086**  0,005011
(0.002381) (0.004893)
%3 -13.53%% -15.28%%
(3.949) (4.071)
x4 4.351%* 4.960%
(1.563) (1.593)
X5 1.738
(1.275)
n 23 23
R**2 corregido 0.9267 0.9288
1nL -46.34 -45.21
Desviaciones tipicas entre paréntesis
* indica significative al nivel del 10 por ciento
** indica significativo al nivel del 5 por ciento
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

En este caso la diferencia entre el modelo 1 y 2 radica en que el primero no
incluye la variable X5 y el segundo si.

retl: fabla de modelos (=13

SEAW%NEX
Estimaciones de MCO
variable dependiente: Y
[$9) 2)
const 38, 65%* 37.23%%
(3.650) (3.718)
=2 0.01088**  0.005011
(0.002381) (0.004893)
%3 —13.53** —15.28%*
(3.949) (4.071)
x4 4.351%% 4. 960%%
(1.563) (1.593)
5 1.738
(1.275)
n 23 23
R**2 corregido 0.9267 0.9298
1nL -46.34 -45.21
Desviaciones tipicas entre paréntesis
* indica signifieativo al nivel del 10 por ciento
#* indica significative al nivel del 5 por ciento
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Existe la posibilidad de cambiar algunos aspectos sobre la presentacién de estos
modelos, para ello se pincha en el icono sefialado.

Estimaciones de
variable dependiente:

(1)

const 8. BTE

(3.650)

®2 0.01088**
(0.002381) opclones de la tabla de modelos

%3 =13.53%* cabeceras de las columnas.

$3.929) SN
x4 4.351%% |OnLm, .

(1.563) Ciri:
x5 O usar nombres de modelos.

@ Mastrar |as desviaciones tpicas entre paréntesis

n 23 O Mostrar los estadisticos t entre paréntesis
R**2 corregido 0.926
lnL -46.34 [ Mostrar los valores p

Mostrar los asteriscos de significatividad

Desviaciones tipicas entre
* indica significativo al i mostrar |4
** indica significative al
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Se puede cambiar: la referencia de los modelos, lo que queremos presentar en
paréntesis, si queremos afiadir p-valores y el nimero de decimales.

tabla de modelos

gref

BEDABEE R
Estimaciones de MCO
Variable dependiente: ¥
(1) (2)

const 38.65%% 37.23%%

(3.650) (3.718)
X2 0.01088**

(0.002381) opciones de |a tabla de modelos

X3 ~13.53%% fEabeceras de s colmnas

2220 S (1), @), 3 .
%4 4.351%% LI,

f1:563) ABC, ..
w5 Usar nombres de modelos

Mastrar las desviaciones tipicas entre paréntes:
n 23 Mostrar los estadisticos t entre paréntesis
R*#2 corregido 0,926
1nL —46.34 Mostrar las valores p
Mostrar los asteriscos de sigificatividad

Desviaciones tipicas entre
* indica significative al (T«usuav [4 £ |valores significativos vq
*% indica siqnificativo al = ==
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Para estimar la matriz de varianzas y covarianzas del estimador se pincha
Analisis - Matriz de covarianzas de los coeficientes

El resultado proporciona la estimacién de la matriz de varianzas y covarianzas del
estimador MCO, V(Baco) = 62(X' X)L,

5 gretl: covarianzas de los coeficientes

HEDA =D X

Matriz de covarianzas de los coeficientes de regresién:

const ®e X3 x4 X5
13.8213 0.00741288 -10.9873 1.7565 -1.32301 const
2.39402e-05 0.00512698 -0.00407532 -0.0054848 x2
16.57489 -4.97359 -1.63852 X3
2.53771 0.569356 x4

1.62481 x5 =
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Resultados Modelo .
FRM ?t = 38,6472 4+ 0,0108762 X2, — 13,5271 X3; + 4,35136 X4, t = 1990,...,2012

e Interpretacién de los coeficientes estimados:

ﬁl: El consumo per capita estimado de pollo es de 38,6472 kilos cuando la renta real disponible y los precios
del pollo y del cerdo toman valor cero.

[B2: Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 0,0108762 kilos cuando la renta real per capita
aumenta en un euro manteniendo constantes los precios del pollo y del cerdo.

B3: Se estima que el consumo per capita de pollo disminuye en 13,5271 kilos cuando aumenta el precio por
kilo del pollo en un euro manteniendo constante la renta real disponible y el precio del cerdo.

Ba: Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 4,35136 kilos cuando aumenta el precio por kilo
del cerdo en un euro manteniendo constante la renta real disponible y el precio del pollo.
e Coeficiente de determinacién:

R?: Se explica el 93,6653 % de la variabilidad del consumo de pollo en la muestra a través de la renta real

disponible y los precios del pollo y del cerdo, considerando este modelo.
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Resultados Modelo II.
FRM ?t = 37,2324 + 0,00501070 X2; — 15,2793 X 3; + 4,960236 X4, + 1, 73757 X5,

e Interpretacién de los coeficientes estimados:
Bl: El consumo per capita estimado de pollo es de 37,2324 kilos cuando la renta real disponible y los precios
del pollo, del cerdo y de la ternera toman valor cero.

[B2: Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 0,00501070 kilos cuando la renta real per
capita aumenta en un euro manteniendo los precios del pollo, cerdo y de la ternera constantes.

B3: Se estima que el consumo per capita de pollo disminuye en 15,2793 kilos cuando aumenta el precio por kilo
del pollo en un euro manteniendo constante la renta real disponible y los precios del cerdo y de la ternera.

Ba: Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 4,960236 kilos cuando aumenta el precio por kilo
del cerdo en un euro manteniendo constante la renta real disponible y los precios del pollo y de la ternera.

Bs: Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 1,73757 kilos cuando aumenta el precio por kilo

de la ternera en un euro manteniendo constante la renta real disponible y los precios del pollo y del cerdo.
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Ejemplo 5.2.1. Minimos cuadrados ordinarios.

Resultados Modelo II.

e Coeficiente de determinacién:

R?: Se explica el 94,2580 % de la variabilidad del consumo de pollo en la muestra a
través de la renta real disponible y los precios del pollo, del cerdo y de la ternera,
considerando este segundo modelo.

e Matriz de varianzas y covarianzas estimada del estimador MCO de los coeficientes:

13.8213  0,00741288 —10, 9879 1,7565 —1,32301
X 2,39402¢ — 05 0,00512698 —0, 00407532 —0, 0054848
V(B) = 16, 5749 —4,97359 —1,63852
2,53771 0,569356
1,62481
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© Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Enunciado.

Abre de nuevo el fichero pollo.gdt.

a. Abre el fichero de datos y estima un modelo en el que el consumo de pollo
dependa de forma cuadratica de la variable X2 (renta) y tenga en cuenta el
efecto de la gripe aviar. Guardalo en la tabla de modelos como icono.

b. Obtén el grafico de la variable dependiente observada y su estimacion a lo
largo del periodo y contra la variable renta. Guarda los gréaficos como icono.

c. Estima un modelo en el que el consumo de pollo depende linealmente de la
renta y tenga en cuenta el efecto de la gripe aviar. Guarda sus valores
estimados y sus residuos.

d. Consulta el resumen de las variables.
e. Obtén la matriz de correlaciones de las variables.

f. Interpreta los resultados. Guarda la sesién como pollo5.2.2.
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Modelo IllI:
Vi =01+ B2 X2 + B3 X22 + By AVIAR, +uy t=1,2,...,23

En primer lugar, se genera el término cuadratico, X22 que se necesita para la
estimacién del modelo. Para ello se selecciona la variable X2 y se pincha
Afiadir - Cuadrados de las variables seleccionadas

En la pantalla principal de Gretl aparece la nueva variable generada con el nombre
por defecto sq_ X2.

Para estimar el modelo propuesto se pincha

Modelo - Minimos Cuadrados Ordinarios
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

En el cuadro de especificacion del modelo que aparece se elige Y como variable
dependiente y X2, sq_X2 y AVIAR como regresores.

gretl: especificar modelo

orE variable dependiente
i > | i
pueed
®3 [ seleccidn por defecta
n Regresores
XS
AVIAR const
sq_%2 -
sq_KZ
AVIAR
[[] Desviaciones tipicas robustas
[ Ayuda I I Limpiar ] [ Cancelar ] [ Aceptar
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Tabla de resultados de estimacion.

gretl: modelo 2

Archivo  Editar  Contrastes Guardar  Graficos  Andlisis  LaTeX i}

Modele 2: MCO, usande las ocbservacilones 1980-2012 (T = 23)
Variable dependiente: ¥

Coeficiente Dezv. Tipica Estadistico t Valor p

const 22.5218 1.30429 17.27 4.52e-013 **=*
x2 0.0207117 0.00248116 8.348 §.86e-08 ***
sq_ X2 -3.41939=-06 9.26762e-07 -3. 690 0.0014 A
AVIAR 2.85979 0.787218% 3.633 0.0018 ot
Media de la vble. dep. 39.66957 D.T. de la vble. dep. 7.372950
Suma de cuad. residuos 40.29622 D.T. de la regresidn 1.456315
R-cuadrado 0.966306 R-cuadrado corregido 0.960985
F(3, 19) 181.6301 valor p (de F) 3. 66e-14
Log-verosimilitud -39.08436 Criteric de Akaike 86. 16873
Criterio de Schwarz 90, 71071 Crit. de Hannan-Quinn 37.31102
rhe 0.409779 Durbin-Watson 1.035766

Lo guardamos como icono.
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Pinchando
Graficos - grafico de la variable estimada y observada

- Contra el tiempo

Y observada y estimada
55

T T
estimada

observada

50 -

45

35+

30 -

25 Lt L L L L
1990 1995 2000 2005 2010
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Pinchando
Graficos - grafico de la variable estimada y observada

- Contra X2

Y con respecto a X2, observada y estimada

55 T T T T T
estimada X
observada + X X
50 |- + X i
X
« S
s X ¥ il
+
X
> 40 - & X %i %+ B
XX
4+
35 L + X i
§r<><><
X
30 - i
+

25 1 1 1 1 1

500 1000 1500 2000 2500
X2
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Modelo IV. Y. =P1+ B2 X2+ B3 AVIAR: + uy.

% Modelo 2

Archivo  Editsr Contrastes Guardar Graficos  Andlisis  LaTex

Modelo Z: MCO, usando laz obzervacionesz 1990-2012 (T = 23)
Variable dependiente: ¥

Coeficiente Desv. Tipica Estadiztico t Valor p
const Z6.6853 0.B835227 31595 Ai@Pel] 1B
X2 0.0117530 0.000651779 18.03 T A2ez 01 g Hxr
AVIAR 3.76799 0.954851 3.94a 0.0008 ok

Media de la vble. dep. 33.66357 D.T. de la vhkle. dep. 7.372950
Suma de cuad. residucs @9.16782 D.T. de la regresién 1.859675
R-cuadrade 0.942164 R-cuadrade corregido 0.936380
F(2, 20) 162. 98025 Valor p (de F) 4.1%-13
Log-verosimilitud —45.29756 Criterio de Akaike 96.59513
Criterio de Schwarz 100.0016 Crit. de Hannan-Quinn 97, 45165
rho 0.468641 Durbin-Watsen 0.636959

Se guarda esta tabla de resultados como icono y se guardan también los valores
estimados y residuos.
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Las series guardadas aparecen en la pagina principal.

Archiva  Herramientss Dstos Ver Afiadi Musstra Varisble Model  Ayuda

palle.gdt *
ID# 4 Nombre de variable 4 Etiqueta descriptiva 1

0 comst

1w Consumo per capita de pollo en kios

al disporil

] Frecia del pola en suros/ki

4w Precia del cerdo en aurosfklo

5 x5 Precio de |a terner en eurasiko

& AVIAR variable fickicia para %6 = 2{=1 en afias con gripe aviar)

7 sqx2 = 82 cuadrado

8 yhal valores estimados mediante ef modelo

s | uhatz residuas del modela 2

Anual: Ranga completo 1990 - 2012

~~REHIl- 2 BT
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Consultamos el resumen que Gretl realiza de forma automatica. Para ello se
pincha sobre el icono Resumen.

Correlaciones

EE
==

Informacian ... Conjunto de ...

m

Tabla de mod. .. Escalares Motas Pagina de ar...
e B I
Madelo 2 Modelo 1 Gréfico 1 Gréfico 2
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

La primera parte muestra la media, mediana, minimo y maximo de todas las series
guardadas en la pagina principal.

{ Media Mediana Minimo Maximo)
i 39.670 40,300 27.800 52,500
®2 1035.1 G43.30 397.50 2478.7
X3 T,.919.4 1.6120 1.4920 2.8160
X4 3.6160 2.89Z280 Z2.0zZ80 6.7280
X5 4,9772 4,.2440 3.0960 9.3040
AVIAR 0.21739 0.o0000 0.00000 1.0000
sq X2 1.4365e+006 7.1115e+005 1.5801e+005 6.1440e+006
vhat2 39.670 39.482 Bika3 5 55::818
uhatZ -1.5447e-015 -0.023175 -3.5571 3.2400
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

La segunda parte muestra la desviacién tipica, coeficiente de variacion, asimetria y
exceso de curtosis de todas las series guardadas en la pagina principal.

(Desv. Tipica. GV AgimetriaExc. de curtosis]
b 7.3730 0.18586 0.19847 -0.86877
®e 6l7.85 0.596%92 0.96245 -0.18117
X3 0.44489 0.23163 0.62404 -1.1634
X4 1.4089 0.38964 0.59217 -0.56049
5 2.0600 0.41388 0.55288 =0.39472
AVIAR 0.42174 1.9400 1.3703 -0.12222
2q X2 1.675%+006 1.1666 1.5638 1.4631
vhatz e Ralala) 0.18040 0.66945 -0.41226
uhat?2 1.7731 1.147%e+015 -0.072666 -0. 66544
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

La tercera parte muestra los percentiles 5 y 95, rango interquartil y el nimero de
valores ausentes.

(Perc. 5% Perc., 95% Bangoe IQObservaciones ausenteé
g 28.200 52. 660 10.800 0
X2 400. 66 2434.6 920.80 0
X3 1.4960 2.7840 0.78800 0
gl 2.0384 6.5104 257720 0
X5 3.1032 9.2160 2.5360 0
AVIAR 0.00000 1.0000 0.oooo0 0
gq X2 1.6057e4005 5.9350e+4006 1.8213e+006 0
yhat?2 31.394 55,299 10,822 0
uhat?2 -3.4292 3.0667 2.7860 il
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Consultamos la matriz de correlaciones que Gretl calcula de forma automatica.

Para ello pinchamos en el icono Correlaciones.

Pilar Gonzélez y Susan Orbe

OCW 2013

Informacidn ...

m

Tabla de mod. .

Conjunto de ... Resumen

Escalares Motas
¢ R
§% He]
Tl e a1
Madelo 1 Grafico 1
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

El resultado muestra las correlaciones entre todas las series guardadas en la
pagina principal.

de correlacian

ERERL R
Cosficientes de correlacién, usando las obssrvaciones 1590 - 2012
valor critico al 5% (a dos colas) = 0.4132 para n = 23
Y X2 X3 X4 %5
1.0000 0.9472 0.8400 0.9124 0.3354 ¥
1.0000 0.9317 0.9571 0.9859 x2
1.0000 0.9701 0.3%285 X3
1.0000 0.9406 x4
1.0000 X5
AVIAR sq X2 vhat2 uhatZ
0.043z2 0.8809 0.9707 0.2405 Y
-0.1750 0.8776 0.9758 0.0000 X2
-0.2877 0.8924 0.8815 -0.0650 X3
-0.2035 0.9%035 0.9z260 0.0564 4
-0.1663 0.9613 0.9634 0.0008 X5
1.0000 -0.2359 0.0445 0.0000 AVIAR
1.0000 0.938%6 -0.1292 sq X2
1.0000 0.0000 vyhat2
1.0000 uhatZ
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Resultados Modelo Il1.

FRM ¥, = 22,5218 + 0,0207117 X2; — 3,41939 x 10~° X22 + 2,85979 AVIAR,

Efectos estimados de las variables:
El consumo per capita estimado de pollo es de 22,5218 kilos cuando la renta real disponible toma el valor
cero y no estamos en época de gripe aviar.

Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en (0,0207117 — 3,41939 X 1076X2,,) kilos
cuando la renta real per capita aumenta en un euro tanto en periodo de gripe aviar como en periodos sin
gripe aviar. Esta variacién no es constante a lo largo del periodo muestral y depende de la renta real
disponible del momento.

La diferencia estimada entre el consumo per capita de pollo del periodo con gripe aviar y el periodo sin
gripe aviar es de 2,85979 kilos para la misma renta real disponible.
Comentario de los graficos:

En el grafico de la variable observada y estimada a lo largo del tiempo parece que el modelo ha sido capaz
de recoger la evolucién creciente del consumo de pollo.

En el grafico de la variable observada y estimada frente a la variable X2 (renta real disponible) indica que
esta relacién puede no ser lineal sino cuadratica tal y como se ha querido recoger con la especificacién del
modelo.

Coeficiente de determinacién:

R?: Se explica el 96,6306 % de la variabilidad del consumo de pollo en la muestra a través de la renta real
disponible y la variable gripe aviar considerando este segundo modelo.
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Resultados Modelo IV.

FRM ?t = 26,6853 + 0,0117530X2; + 3, 7T67T99AVIAR,

e Efectos estimados de las variables:

- El consumo per capita estimado de pollo en el periodo en el que no hay gripe aviar es de 26,6853 kilos
cuando la renta real disponible toma valor cero.

- Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 0,0117530 kilos cuando la renta real per capita
aumenta en un euro tanto en periodo de gripe aviar como en periodos sin gripe aviar.

- La diferencia estimada entre el consumo per capita de pollo del periodo con gripe aviar y el periodo sin
gripe aviar es de 3,76799 kilos para la misma renta real disponible.

e Coeficiente de determinacién:

R?: Se explica el 94,2164 % de la variabilidad del consumo de pollo en la muestra a través de la renta real

disponible y la variable gripe aviar considerando este segundo modelo.
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Ejemplo 5.2.2. Gestién de los resultados.

Resultados Modelo IV.

e Resumen de los datos:
- La media de la variable observada y estimada coinciden necesariamente dadas las propiedades de la FRM
(39.670). No coinciden el resto de estadisticos.

- En media, el precio por kilo del pollo es el mas barato, seguido del cerdo. El precio de la ternera es el mas
alto.

- La media de la variable ficticia AVIAR, nos indica que el 21,739 % de las observaciones de la muestra
pertenecen al periodo con gripe aviar.

- La media de los residuos puede considerarse practicamente cero, como debe ser segiin las propiedades de
la FRM.

e Matriz de correlaciones de las variables de la base de datos:

- La correlacién entre los residuos del segundo modelo y los regresores del segundo modelo (X2,AVIAR) es
cero, como debe ser seglin las propiedades de la FRM.
Esta correlacién no es cero cuando se consideran variables no incluidas en el modelo.

- Las correlaciones entre la variable observada y los precios es alta. Esto indica que estas variables deberian
ser tenidas en cuenta en la especificacién del modelo.
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© Ejemplo 5.2.3. Gréficos.
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Ejemplo 5.2.3. Gréficos.

Enunciado.

Abre el fichero pollo.gdt.

a. Abre el fichero de datos y estima un modelo en el que el consumo de pollo
depende de forma lineal de la variable renta y precio del pollo. Guarda los
residuos del modelo.

Obtén el grafico de los residuos a lo largo del periodo y guardalo como icono.
Afade al modelo la variable tendencia, estimalo y guarda los residuos.

Obtén el grafico de los residuos a lo largo del periodo y guardalo como icono.
Afiade al modelo una tendencia cuadréatica, estimalo y guarda los residuos.

Obtén el grafico de los residuos a lo largo del periodo y guérdalo como icono.

® -~ ®© 2 0o T

Obtén el grafico de serie temporal de las tres series de residuos. Guarda el
grafico como icono.

h. Guarda todos los graficos en la tabla de graficos.

i. Interpreta los resultados. Guarda la sesién como pollo5.2.3.
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Ejemplo 5.2.3. Gréficos.

Modelo V: Y, = B1 4 B2 X2 + B3 X3 + uy.

modelo 1

Archivo  Editar Confrastes Guardar Graficos  Andlisis LaTeX

Modelo 1: MCO, usando las observaciones 1980-2012 (T = 23)
Variable dependiente: Y

Coeficiente Desv. Tipica Estadistico t Valor p

const 34,5156 3,85578 8,952 1,97e-08 *+*
%2 0,0148836 0,00219350 6,785 1,34e-06 *+*
X3 -5,33981 3,04763 -1,752 0,0951 *

Media de la vkle. dep. 39,66957 D.T. de la vkle. dep. 7,372950
Suma de cuad. residuos 106, 6517 D.T. de la regresién 2,309239

R-cuadrado 0,910821 B-cuadrado corregido 0,901903
F(2, 20y 102,1340 Valor p (de F) 3,18e-11
Log-verosimilitud -50,27744 Criterio de Akaike 106,5549
Criterio de Schwarz 109, 9614 Crit. de Hannan-Quinn 107,4116
rho 0,750551 Durbin-Watson 0,432741
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Ejemplo 5.2.3. Gréficos.

Graficos - grafico de residuos - Contra el tiempo

Residuos de la regresién (= Y observada - estimada)

residuo
o
T

1990 1995 2000 2005 2010

Lo guardamos como icono.
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Ejemplo 5.2.3. Gréficos.

Modelo VI: }/t :[31+52X2t+,83X3t+ﬂ4timet+ut.

odelo 2

brchivo Editar Confrastes Guardar Graficos Andlisis LaTeX

Modelo 2: MCO, usando las observaciones 1%90-2012 (T = 23)
Variable dependiente: ¥

Coeficiente Desv. Tipica Estadistico t Valor p
const 34,3121 1; 79937 19,07 7,56e-014
X2 0,006639072 0,00140321 4,768 0,0001
X3 —-6,08811 1,42481 -4,273 0,0004
time 0,843356 0,0988073 8,535 6,32e-08

Media de la vble. dep. 39,66957 D.T. de la vble. dep. 7,372950
Suma de cuad. residucos 22,06129 D.T. de la regresién 1,077553

R-cuadrado 0, 981553 R-cuadrado corregido 0, 978640
(3, 19) 336,9928 vValor p (de F) 1,20e-16
Log-verogimilitud -32,15638 Criterio de Akaike 72,3127¢
Criterio de Schwarz 76,85474 Crit. de Hannan-Quinn 73,45506
rho 0,179455 Durbin-watson 1,6361l76

EEE]
Akk
kxk
Ak k
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Ejemplo 5.2.3. Graficos

Gréfico de los residuos por nimero de observacién.

Residuos de la regresion (= Y observada - estimada)

2,5
\
15

x
0,5 -

residuo

»155 [ \ / \\/V |

1990 1995 2000 2005 2010

Lo guardamos como icono.
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Ejemplo 5.2.3. Gréficos.

Modelo VII: Y, = 31 + 82 X2, + B3 X3, + Batimey + Bs time? + uy.

odelo 3

Archivo Editar Confrastes Guardar Gréficos Andlisis LaTex

Modelo 3: MCO, usando las observaciones 1990-2012 (T = 23)
Yariakble dependiente: Y

Coeficiente Desv. Tipica Estadistico t Valor p

const 35,3076 5,23714 6,742 2,606 EAA
X2 0,00580511 0,00459142 1,264 0,2222
X3 —-6,40325 213903 -2,994 0,0078 A
time 0,793008 0,265067 2,994 0,0078 wEE
Sq_time 0,00599460 0,0285108 0,2031 0,8413

Media de la vble. dep. 39,66957 D.T. de la vble. dep. 7,372950
Suma de cuad. residuos 22,01083 D.T. de la regresién 1,105814

R-cuadrado 0,9381595 R-cuadrado corregido 0, 977505
F(4, 18) 240,0014 Valor p (de F) 2,38e-15
Log-verosimilitud -32,1300% Criterio de Akaike 74,26010 =
Criterio de Schwarz 79,93757 Crit. de Hannan-Quinn 75,68797
rho 0,157821 Durbin-wWatson 1,681539
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Ejemplo 5.2.3. Graficos

Grafico de los residuos contra el tiempo.

Residuos de la regresion (= Y observada - estimada)

2,5 |-

\
15

residuo
o
w
T

1,5

1990 1995 2000

Lo guardamos como icono.
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Ejemplo 5.2.3. Graficos.

Si se pincha la Tabla de graficos por defecto estd vacia. La forma de rellenar esta
tabla es arrastrar los graficos dentro de ella.

ol

Resumen Correlaciones

Infarmacidn ..

Tahla de o

FETH

Grafico 1

% gretl: error

° La pagina del grafico estd vacia

B8
B

Grafico 5 Grafico &

[
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Ejemplo 5.2.3. Gréficos.

Si se arrastran los cuatro graficos guardados hasta el momento, la Tabla de
graficos presenta el siguiente contenido.

Residuos de la regresién (= Y observada - estimada) Residuos de la regresién (= Y observada - estimada)
T T T T T 3 T T T T

25 B

| ' 1 | ]

o5

; \\ - s

1990 1995 2000 2005 2010 1990 1995 2000 2005 2010

residuo

residuo
A W N B o B N oW s

Residuos de la regresion (= Y observada - estimada) 4 Monar
e - - . . uhat2

Now
c
s
8
[
-

W
T
L
L

residuo
°
o &
T
L
o
L

2 -a
1990 1995 2000 2005 2010 1990 1995 2000 2005 2010
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Ejemplo 5.2.3. Gréficos.

Resultados Modelo V.
FRM Y, = 34,5156 + 0, 0148836 X2; — 5,33981 X3; ¢ = 1990, ...,2012

e Efectos estimados de las variables:

- El consumo per capita estimado de pollo es de 34,5156 kilos cuando la renta real disponible y el precio del
pollo toman valor cero.

- Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 0,0148836 kilos cuando la renta real per capita
aumenta en un euro y el precio del pollo se mantiene constante.

- Se estima que el consumo per capita de pollo disminuye en 5,33981 kilos cuando el precio de pollo
aumenta en un euro y la renta real per capita se mantiene constante.

e Comentario del gréfico de los residuos a lo largo del periodo muestral:

- Los residuos presentan una tendencia cuadratica de forma que a principios y al final de la muestra se
sobreestiman los valores del consumo de pollo mientras que en el periodo central se infraestima. Quizas

falte incluir una variable que recoja este tipo de comportamiento del consumo.
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Ejemplo 5.2.3. Gréficos.

Resultados Modelo VI.

FRM ?t = 34,3121 + 0,00669072 X2; — 6,08811 X3; + 0,843356 time; t = 1990,...,2012

e Efectos estimados de las variables:
- El consumo per capita estimado de pollo para 1989 es de 34,3121 kilos cuando la renta real disponible y el
precio del pollo y toman valor cero.

- Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 0,00669072 kilos en el mismo afio cuando la
renta real per capita aumenta en un euro y el precio del pollo se mantiene constante.

- Se estima que el consumo per capita de pollo disminuye en 6,08811 kilos en el mismo afio cuando el
precio de pollo aumenta en un euro y la renta real per capita se mantiene constante.

- Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 0,843356 kilos al pasar de un afio al siguiente si
el precio de pollo y la renta real per capita no varian.

e Comentario del gréfico de los residuos a lo largo del periodo muestral:

- Los residuos ya no presentan tendencia cuadratica. Parece que la inclusién de la variable tendencia ha

corregido el comportamiento de los residuos.
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Ejemplo 5.2.3. Gréficos.

Resultados Modelo VII.

FRM ?t = 35,3076 + 0,00580511 X2; — 6,40525 X3; + 0, 793608 time; + 0,00599460 timef

e Efectos estimados de las variables:

- El consumo per capita estimado de pollo para 1989 es de 35,3076 kilos cuando la renta real disponible y el
precio del pollo y toman valor cero.

- Se estima que el consumo per capita de pollo aumenta en 0,00580511 kilos en el mismo afio cuando la
renta real per capita aumenta en un euro y el precio del pollo se mantiene constante.

- Se estima que el consumo per capita de pollo disminuye en 6,40525 kilos en el mismo afio cuando el
precio de pollo aumenta en un euro y la renta real per capita se mantiene constante.

- Se estima que el consumo per capita de pollo al pasar de un afio al siguiente afio aumenta en
(0, 793608 + 2 x 0,00599460time) kilos si el precio de pollo y la renta real per capita no varian. Esta
variacién no es siempre la misma ya que depende del momento del tiempo.

o Comentario del gréfico de los residuos a lo largo del periodo muestral:

- Los residuos presentan un comportamiento muy similar a los residuos del modelo anterior. Parece que la
inclusién de una tendencia cuadrética no aporta una ganancia sustancial al modelo. De hecho en el grafico

de las tres series de residuos no se aprecian diferencias entre los residuos de los dos ltimos modelos.

Pilar Gonzalez y Susan Orbe | OCW 2013 Ejemplo 5.2 Estima con series temporales



	Ejemplo 5.2.1. Mínimos cuadrados ordinarios.
	Estimar un modelo por MCO.
	Guardar los modelos estimados en la tabla de modelos.

	Ejemplo 5.2.2. Gestión de los resultados.
	Ejemplo 5.2.3. Gráficos.

